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СИСТЕМИ РОЗУМНОГО БУДИНКУ ТА SaaS МОДЕЛЬ ДЛЯ 

КЕРУВАННЯ НИМ 

 

Досліджено системи та функції розумного будинку. Про-

аналізовано SaaS модель в якості зручного застосування в процесі  

керування елементами та системами розумного будинку. 

 

З розвитком технологій розумного будинку автоматизація уп-

равління різних сфер життя людини все частіше показує себе ефек-

тивніше, ніж велика кількість працівників, які постійно контролю-

ють за показниками кожного окремого сектору або навіть кожного 

окремого будинку. 
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Розумний будинок можна розглянути як сукупність різнома-

нітних модулів, кожен з яких має власне застосування і підходить 

для конкретного випадку. Перш за все їх можна розділити на декі-

лька підгруп: керуючі пристрої, керовані пристрої, датчики, шлюзи 

зв'язку та логічні пристрої. 

Керуючі пристрої несуть відповідають за передачу команд си-

стемі розумного будинку, через них можна контролювати стан його 

компонентів. Керовані прилади виконують команди будинку та пе-

редають їх наявним електроприладам. Різноманітні датчики отри-

мують інформацію з навколишнього середовища, а шлюзи зв'язку 

підтримують зв'язок з керуючими пристроями, та з електроприла-

дами, якими треба керувати не просто подавши напругу, а за допо-

могою протоколу який передбачений розробниками розумного бу-

динку (RS 232, RS 485, LAN, Bluetooth, Wi-Fi, IrDA) [1].   

На рисунку 1 показаний приклад структурної схеми розум-

ного будинку на якій показано як зв’язані між собою різні компоне-

нти будинку та їх взіємодія один з одним. 

 

 
Рис. 1. Приклад структурної схеми системи 
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Заміна будь-якого блоку, елемента системи або її розширення 

здійснюється без відключення працездатності системи розумного 

будинку. Тобто вона буде працювати повною мірою 24 години на 

добу, а користувачі будуть насолоджуватися усіма можливостями 

системи. 

Система розумного будинку може надаватися за SaaS мо-

деллю, і дозволяє керувати будь-яким домашнім обладнанням, за-

безпеченим необхідними датчиками, за допомогою приладів і при-

строїв, що мають потрібні стандарти комунікаційних технологій. 

Програма як послуга (від англ. Software as а service, SaaS) — 

модель поширення програм користувачам, при якій розробники 

створюють веб-програму, розміщує її й управляє нею з метою вико-

ристання її користувачами через мережу Інтернет [2].  

Програма як послуга в Україні розвивається аналогічно до ін-

ших країн Європи та США. Цьому сприяє кілька факторів: вирі-

шення проблеми піратства; 

наявність висококваліфікованих програмістів, які можуть ро-

зробляти продукти світового рівня; збільшення попиту на системи, 

що не потребують регулярних затрат на технічну підтримку. 

Основними перевагами SaaS моделі розумного будинку є ви-

користання відкритих стандартів для забезпечення можливості су-

місності «розумних» пристроїв від різних виробників, доступну ва-

ртість системи. Також, до переваг відноситься можливість управ-

ління будинком і контролювання його безпеки, навіть за умови ро-

зташування користувача на великій відстані від нього. При цьому 

використовувати для цього можна не тільки ПК а навіть смартфони, 

планшети та smart годинники. А вся отримана інформація обробля-

ється за допомогою хмарних технологій, що дозволяє уникнути 

встановлення додаткового програмного забезпечення і значно зни-

жує ризики збою в системі. 

ВИСНОВКИ 

Розумний будинок - це будинок майбутнього, який в тепері-

шній час охоплює багато різних систем, які спрощують та пришви-

дшують процеси управління своєму користувачеві. Особливо це си-

стеми які підтримують модель SaaS. Я впевнений, що через декілька 

років, домівок з системою розумний будинок буде більше чим зви-

чайних. 
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ЗАБЕЗПЕЧЕННЯ ЕФЕКТИВНОСТІ МАРКЕТИНГОВИХ 

КОМПАНІЙ ЗА ДОПОМОГОЮ МАШИННОГО НАВЧАННЯ 

 

Визначено необхідність застосування технологій машинного 

навчання для ефективного прогнозування успіху маркетингової ак-

ції фінансової установи. Запропоновано заходи з відбору найбільш 

інформативних ознак для досягнення мети. 

 

Сучасні технології досліджень в області інформатики, штуч-

ного інтелекту і статистики, з технічної сторони майже неможливі, 

без засобів машинного навчання. Особлива увага приділяється роз-

робці і затосуванню алгоритмів для вивчення закономірностей і 

прогнозування даних. Тривалий час аналіз даних здійснювався за 

допомогою здебільшого статистичних методів, але останнім часом 

машинне навчання поступово починає грати все більшу роль [1]. 

Розглядається завдання прогнозування успіху маркетингової 

акції фінансової установи. Основна мета – досягти збільшення об-

сягу та якості послуг, що надаються клієнтам, з визначенням цільо-

вої групи користувачів послуг, яким надаватимуться маркетингові 

пропозиції засобами соціальних мереж, e-mail розсилками, телефо-

нуванням тощо. Для створення і навчання моделі, що класифікува-

тиме клієнтів на «отримувачів» і «не отримувачів» маркетингових 

пропозицій, використовуються дані декількох тисяч користувачів 

послуг, які складаються з 20 категоріальних і числових ознак. Ви-

значено доцільність скорочення сильно корелюючих між собою оз-

нак і додавання більш інформативних і погоджених з цільовою.  


